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МУ-ын эдийн засгийн өсөлтийн динамик

• ДНБ-ий өсөлт хэлбэлзэл ихтэй байдаг 

• 2010-2023 оны хооронд 

• Дундаж өсөлт 6.4%

• Стандарт хазайлт 6.6%
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Тухайн улирлын төсөөлөл (nowcasting) гэж юу вэ?
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Судалгааны аргачлал

Стандарт AR загвар

• BRIDGE тэгшитгэл

• Өгөгдлийн цаг хугацааны 
хувьд нэгтгэн ашиглах

• U-MIDAS

• ‘Split sampling’ хувиргалт

Төсөөллийн өөрчлөлтийг тайлбарлан 
хувьсагчдаас хамааруулан тайлбарлах 

боломжтой

Фактор загварууд

• Factor U-MIDAS 

• Их хэмжээний өгөгдөлд үндсэн 
бүрдлийн арга ашиглан цөөн 
тооны фактор ялгах

• MF-3PRF

• Хамааран хувьсагчид 
тусгайлан фактор ялгах

ML загварууд

• “Penalized” регресс /Ridge, 
Lasso, Elastic Net/

• Үнэлэгдсэн коеффициентэд 
торгууль ноогдуулж 
‘overfitting’ болон 
мультиколленарити асуудлаас 
зайлсхийх

Жигнэсэн дундаж = 𝑤𝑎𝑟1 ∗ 𝐴𝑅1 + 𝑤𝑏𝑟𝑖𝑑𝑔𝑒 ∗ 𝐵𝑅𝐼𝐷𝐺𝐸 +⋯+ 𝑤𝐿𝑎𝑠𝑠𝑜 ∗ 𝐿𝑎𝑠𝑠𝑜
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Тоон өгөгдөл, түүний хувиргалт
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Сонгогдсон хувьсагчид

❖ AS-ARIMAX үр дүн:

• БНХАУ-ын аж үйлдвэрийн салбарын өсөлт

• Төсвийн орлого

• Банкуудын төгрөгийн зээлийн үлдэгдэл

• Мөнгөний нийлүүлэлт

❖Нэмж ашигласан хувьсагчид:

• Аж үйлдвэрлэлийн индекс

• Том малын зүй бус хорогдол

• Гүүгл тренд дэх “mongolian mining” хайлтын тоо
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Тухайн улирлын төсөөллийн динамик
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Төс.орлого, АҮИ, Малын ЗБХ

Гүүгл тренд

БНХАУ-ын АҮ өсөлт

Мөнгө, зээл

3.20-ны байдлаар 1-р 

улирлын өсөлтийн төсөөлөл 

7.8 хувь байна.
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Дүгнэлт, санал

• Жигнэсэн дундаж тооцоолол нь жишиг загварын үр дүнг 35 орчим хувиар сайжруулав;

• Эдийн засгийн хэлбэлзэл өндөр үед Factor U-MIDAS загвар хамгийн үр ашигтай байна;

• Холимог давтамжтай загварчлал ашигласнаар шинэ тоон мэдээлэл зарлагдах бүрд

төсөөлөл шинэчлэгдэх боломжтой;

• Цаашид өндөр давтамжтай өгөгдлийн тоог нэмэгдүүлж, макро хувьсагчдын тухайн

улирлын төсөөллийг өдрөөр шинэчлэх боломжтой байна.
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Анхаарч сонссонд 

баярлалаа
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